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Dataset : FAUST

e Dataset : 100 maillages possédant 2100 sommets et 4196 faces
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Réseau LIMP
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Réseau LIMP - Encoding
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Réseau LIMP — Sampling / Decoding

Sampling :
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Training

* 4 objectifs différents :
* O1: optimisation de la reconstruction

e 02.2 : optimisation de I'interpolation géodésique
* 03 : optimisation du sous espace latent intrinseque
* 04 : optimisation du sous espace latent extrinseque

e 20 000 itérations :
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Objectif 1 : reconstruction

Itérations: 1 -> 20000
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Objectif 2.1 : interpolation euclidienne

Itérations: 7000 -> 20000 g
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Objectif 3 : sous espace latent intrinseque

Itérations: 7000 -> 20000
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Objectif 2.2 : interpolation geodésique

Itérations: 10000 -> 20000

Encoding
Decoding
interpolation
Encoding
A 4 / geodesic
_,,."V distances
geodesic - T
distances geodesic s
distances PP
interpolation _‘,-—"‘}:’n;mparison

interpolated 4~
distances



Itérations: 10000 -> 20000

Objectif 4 : sous espace latent extrinseque
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Résultats
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Avantages / inconvénients

* Avantages
* 'apprentissage nécessite peu de maillages dans le dataset
» Définition d’'une métrique dans I'espace latent similaire a une métrique en spatial

* Inclusion de calculs de distances géodésiques pendant le training
* Geodesics in Heat, Keenan Crane, Clarisse Weischedel, Max Wardetzky, 2012

* Génération de maillages propres

* Inconvénients
e Supervision : il faut indiquer quel est le style de chaque maillage
e Beaucoup d’espace mémoire occupé par les distances géodésiques précalculées :

e environ 1.5 Go pour des maillages a 2100 sommets
* environ 130 Go pour des maillages a 20000 sommets : devient tres compliqué ...

* Temps de training long : + de 25h avec un GPU puissant (environ 80% du temps
occupé par le calcul des distances géodésiques)



